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Ana Başlıklar

• Yapay Zeka Patlaması
• Derin öğrenmenin tarihi ve gelişimi
• Yapay Zeka ve Alt Katmanlari

• Programlama ve Makine Öğrenme
• Öğrenme Çeşitleri
• Derin öğrenme nedir?
• Makine öğrenimi ve derin öğrenme arasındaki farklar
• Derin öğrenme uygulama alanları: Görüntü işleme, metin 

işleme, oyun oynama



YAPAY ZEKA 
PATLAMASI!

Derin Ögrenme Devrimi!
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Yapay Sinir Ağlari(ANN)
Sinir hucrelerinden ilham alınarak oluşturulan 
makina öğrenme metodur.

Makina Ögrenme(ML)
Verilen görevlerin programlama gerektirmeden 
yerine getirilmesini sağlıyan algoritmalar 
oluşturur. Yapay zekanın bir alt kumesi olarak 
alabiliriz.

Yapay Zeka(AI)
Görevleri yerine getirmek için insan zekasını 
taklit eder. Genel bir terim.

Derin Öğrenme(DL)
Yine bir makina ögrenme metodu olup yapay 
sinir ağlarinin derin hali olarak adlandırılabilir.

(Yapay Zeka)

(Makina ögrenme)

(Yapay Sinir Ağları)

(Derin ögrenme)

YAPAY ZEKÂ ve ALT KATMANLARI



Geleneksel Programlama

Makina Öğrenmesi
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Öğrenme Çeşitleri

Öğrenme(Learning)

Gözetimli öğrenme
(Supervised Learning)

Gözetimsiz öğrenme
(unsupervised Learning)

Pekiştirmeli öğrenme
(Reinforcement Learning)



Derin öğrenme nedir?

• Derin öğrenme, büyük veri setlerinden öğrenen ve çok katmanlı sinir ağları (derin ağlar) kullanan bir 
makine öğrenimi alt kümesidir.

Kaynak : https://www.bioinforange.com/bioinforeviews/biyoinformatik/yazilimlar/derin-ogrenme-ve-genomik-kullanimlarina-bakis/



Makine 

öğrenimi ve 

derin öğrenme 

arasındaki 
farklar

Kaynak: https://www.turhost.com/blog/deep-learning-nedir/



Makine öğrenimi ve derin öğrenme arasındaki farklar



Peki neden şimdi daha çok kullanılmaya başlandı?



The perceptron
Derin öğrenmenin yapısal yapı taşı



Taken from MIT notes



Taken from MIT notes



Taken from MIT notes



Taken from MIT notes



Taken from MIT notes



Taken from MIT notes



Taken from MIT notes



Taken from MIT notes



Perceptron ile sinir ağı 
inşa etmek
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Tüm girişler tüm çıkışlara yoğun bir şekilde bağlı olduğundan, bu katmanlara Yoğun 
Katmanlar denir.

Çok Çıkışlı Perceptron
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Tüm girişler tüm çıkışlara yoğun bir şekilde bağlı olduğundan, bu katmanlara Yoğun 
Katmanlar denir.

Çok Çıkışlı Perceptron

Taken from MIT notes



Tek katmanlı Sinir Ağı

Girdiler Gizli Son çıktı
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Tek katmanlı Sinir Ağı
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Girdiler Gizli Son çıktı

Derin Sinir Ağı

Taken from MIT notes



Amazon Go Uygulaması





Yazı Tanımlama



Yapay Zeka ile Pozisyon Tahmini



Insansı Robot(Pekistirmeli Ogrenme)



Pekiştirmeli Öğrenme



Ses Tanıma

Siri ile Ses Tanımlaması 



Pekiştirmeli Ögrenme(Reinforcement Learning)

Pekiştirmeli öğrenme optimal

kararların yapıldığı bir bilim olarakda

adlandırılır. Canlılar tarafından ödül

odaklı davranışların formülize

edilmesine yardımcı olur.

Durum& Ödül

Aksiyon



Gözetimsiz Ögrenme(Unsupervised Learning)

𝑲ü𝒎𝒆𝒍𝒆𝒏𝒎𝒊ş 𝒆𝒏𝒍𝒆࢘𝑲ü𝒎𝒆𝒍𝒆𝒏𝒎𝒊şࡳ ࢄ𝒆𝒏𝒍𝒆࢘ModelModelഥࡳ
Öğrenme sadece önceden belli girdiler(X) 
üzerinden olur.



Özellik Çıkarımı

Kaynak : https://www.linkedin.com/pulse/comprehensive-overview-deep-learning-ritika-
dokania-7ksfc/

Kaynak: https://www.kaggle.com/discussions/getting-started/133002



Gözetimli Ögrenme(Supervised Learning)

ഥࢄ
Model(ࣂ૙, ࣂ૚)Model(ࣂ૙, ࣂ૚)ഥࢅഥࢅ

Ögrenme önceden belli  olan girdi(x) ve çıktılar(y) üzerinden olur.

h(X)= ࣂ૙ + ࢄ૚ࣂ
Hipotez

Hipotezimiz bir doğrunun denklemi olsun.

Fiyat(Y) m2(X)

Uyumsama(Regression)=Devamlı olarak çıkış(Y) değerini tahmin etme
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Gözetimli Ögrenme(Supervised Learning)

Sınıflandırma(Classification)=Doğru(1) yada yanlış (0) değerlerini verilen istatistiki tahmin üzerinden bularak etiketleme

Kötü huylu timör(Y) Timör boyutu(X) yaş(X2)Kötü huylu timör(Y) Timör boyutu(X)
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Makina 
ögrenme ile 

eğitim ve 
tahmin.

Egitim(Training ) Eğitim algoritması (Training Algorithm)

Data (ഥࢄ , ഥࢅ)

Model(ࣂ૙, (૚ࣂ

Hipotez = Evin Metrekaresiࢎ
Tahmini Fiyat

Burada önemli olan h fonksiyonunun 
nasıl bulunacağıdır.

h(X)= ࣂ૙ + ࢄ૚ࣂ
Hipotez

Hipotezimiz bir doğrunun denklemi olsun.

Y

X

X



Maliyet Hesabı(Cost) (Hata Hesabı)

• Tüm veri kümesini incelediğimizde, yapay 
zeka çıktılarının(തℎ) gerçek çıktılardan(Y) ne 
kadar yanlış olduğunu gösteren bir fonksiyon 
oluşturabiliriz. Bu fonksiyona Maliyet 
Fonksiyonu denir.

ܬ = 12݉ ෍௜=1
௠ ℎ − ܻ 2



Maliyet Fonksiyonu(Cost Function)

Basitleştirilmiş maliyet fonksiyonu

ܬ 1ߠ

1ߠ ܬ ,0ߠ 1ߠ = 12݉ ෍௜=1
௠ ℎ௜ − ܻ௜ ܬ2 1ߠ = 12݉ ෍௜=1

௠ ℎ௜ − ܻ௜ 2

Tek Parametre Çift Parametre



Gradient düşümü(Gradient descent)

Tek Parametre Çift Parametre



Gradient düşümü(Gradient descent)

Amaç: ݉݅݊ ܬ ,0ߠ ૚ࣂ ૙ࣂ1ߠ
• ૙ࣂ ve ࣂ૚’ e rastgele değerler vereceğiz. Örnek ∶ ૙ࣂ = 0 ve ࣂ૚ = 0
• ૙ࣂ ve ࣂ૚ değerlerini ܬ ,0ߠ 1ߠ minimum 

değeri verene kadar değiştir.

Algoritma:En küçük değere ulaşana kadar yenile{

௝ߠ   = ߙ-௝ߠ డడఏೕ ܬ ,0ߠ 1ߠ
}



Gradient düşümü(Gradient descent)

Algoritma:En küçük değere ulaşana kadar yenile{

 geçici_0 = ߙ-0ߠ డడఏ0 ܬ ,0ߠ 1ߠ
geçici_1 = ߙ-1ߠ డడఏ1 ܬ ,0ߠ geçici_1 = 1ߠ geçici_0 = 0ߠ1ߠ
}
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